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Hatırlatma
Verilen eğitim kümesi için, ortalama karesel hata        ‘yı öğrenme performansının ölçütü olarak al ve bu amaç ölçütünü enazlayan parametreleri belirle.
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Gizli katman ve çıkış katmanındaki her nöron iki iş yapıyor: 
(i) nöron çıkışındaki işareti nöron girişindeki işaretler    
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Gizli katman ve çıkış katmanındaki her nöron iki iş yapıyor: 
(i) nöron çıkışındaki işareti nöron girişindeki işaretler    
cinsinden hesaplıyor,

(ii) gradyen vektörünü geriye yayılım için yaklaşık olarak (ii) gradyen vektörünü geriye yayılım için yaklaşık olarak 
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Çıkış katmanındaki tüm ağırlıkların güncellenmesi 
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ilgilenilen          ağırlığının toplam ani hataya etkisi
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Gizli katmanındaki tüm ağırlıkların güncellenmesi 
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