Hatirlatma Gen“k"'e Ayr‘lk AlgllGYICFGAA

(Perceptron)
\;j\\\\\i > —>Y y
v=owoowowg |2
' V=W WX +.. AW X +W, 41
) — o) = 1 v=0
%) y=¢=1_1 v<o

Hatirlatma

Ogrenme Kurali:
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ogrenme hizi <1
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Genlikte Ayrik Algilayici Yakinsama Teoremi

Egitim kimesidogrusal ayrigtirilabiliv ise genlikte ayrik algilayici

igin verilen 6grenme kurali sonlu adimda bir ¢oziim verir.

Tanit: c=1
X egitim kiimesindeki tiim girigler olsun

xB,x@ . xW,

Bu egitim kiimesine karsi diisen agirlik vektorleri

W(l) , W(Z) ,....,\N(k) ,
W(k+1) = W(k) olan adimlarda egitim kiimesindeki oriintiler

ve agirlik vektorleri yukaridaki dizilerden gukar'llsm
T . . ap”gf/eri

Agirliklarin giincellenmesi W' x( <0 ve xV) e §

gereken her adimda ne (T () (i)

oluyor? w x>0 ve X e S,

Glincelleme sirasinda neler olacak
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W(3) _ W(Z) + X(2) _ W(l) @X(l) @X(Z)

W =w® 1 x©@ = wOGx® x @
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kurali
xeS, ~ Wx>0 wk+1)=wk)ex




Egitim kiimesi dogrusal ayrigtirilabilir
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en biyik adim sayisi yukaridaki esitligin
belirledigi k,, ‘den biiyiik olamaz =

X, V=WX +WoXo +.. AW X, + W, 11
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Genlikte Siirekli Algilayici igin
Ny, Ogrenme kurali

I I

Amag: hatayi azaltacak agirliklar: belirlemek
Hataya iliskin bir fonksiyon olusturularak ise baslanacak

_ _ eden bir
€=Ya Y fonksiyon2

E= %eTe= (Yo=Y (Vg = ¥) = (Yg ()" (Vg — (V)

Nasil azaltabiliriz?

Amag: minl E<"Neden
weR™ vazgectik?

= :%eTe =(Ya =" (Ya =) =Yg~ (V)" (¥g —2(V))
= (yd — ¢(VV_LX1 +Wo X5 +...+ W X, + Wn+11))T

(Vg —o(WXg +Wo X5 + ...t W, X + W, 5 1))

Boylece E'nin w'ya bagimhligini agikga yazdik, acaba min E
saglayan w'lari nasil buluruz? weR™

Ew® ) < Ew®) saglayacak w**'i wt) ‘dan nasil elde ederiz?
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Ogrenme Kurali: X
AW=—(y4 — V)@ (V)X =—(Yq = V)¢@'(V) )
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Aktivasyon fonksiyonunu lineer alirsak ...
AW=—~(Yg = V)P'MX = Aw=—(y4 - y)X
Bir de girigleri normalize edersek ...
AW=~(Yg = V)P W)X —> Aw=(ys - y)ﬁ

ADALINE'I nerede kullanabiliriz
« siniflandirma probleminde

n
1 ZWini >0

Egitim asamasindan sonray =< ';1
-1 D> wix <0

i=1

» yaklagik egri uydurma
* Lineer regresyon




Hep iki sinifa ayirdik daha fazla sinifa nasil ayiracagiz?

Unutulmamasi gereken kisit ne?

Crutput Verilenler: {(XI , y(lj )}‘Ip_l Egitim Kiimesi

Amag: m sinifa ayirmak

Input T
<)) WX +w,,, <T.
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Ogrenme Kurali: AW = ca[yd —YIX  Aw=—(y, - y)o'(V)x




